Amac¢ ve Kapsam

Bu proje metinler icin Metin Madenciligi
algoritmalariyla  birlikte  derin  6grenme
yontemlerinin  kullanilip, belgelerin  dogru
bicimde kategorize edilmesini amaclar. Amac
dogrultusunda yararlanilan disiplinler sunlardir:
* Derin Ogrenme

* Metin madenciligi

* Makine 6grenimi

* GOrintl Isleme

Hedefler

* Metinler icin Metin Madenciligi ve Derin
Yapay Sinir Aglari kullanarak Belge siniflandirma
yapmak.

* Proje ekibine Derin Ogrenme ve Metin
Madenciligi alaninda ilgili yaklasimlari gortp
bunlari ortak kullanabilme arasindaki
baglantilari kurabilme veya vyeni yaklasimlar
gelistirebilme olanagi saglamak.

Metin Madenciligi
(Text Mining)

* Metin Gzerinden yapisallastiriimis (structured)
veri elde etmeyi amaclar.

o\Je

Metinler icin Derin Ogrenme ile Metin Madenciligi ve Belge Siniflandirmasi
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* Genel kavramlar

Tf X Idf : bir metinde gecen terimlerin
cikarilmasi ve bu terimlerin gectigi miktara gore
yapilan hesaplama

Kiimeleme (Clustering) : Kimeleme ise bir
veri kiimesindeki bilgileri belirli kurallara goére
gruplara ayirma islemidir .

Siniflandirma (Classification) : bir veri
kiimesi (data set) uUzerinde taniml olan cesitli
siniflar arasinda veriyi dagitmaktir.

Derin Ogrenme (Deep Learning)

* DUnyayi algilama ve anlamasina yonelik yapay
zeka gelistirmede en popduler yaklasimdir.

* Cok katmanh Yapay sinir aglarina dayali
dgrenme yapisina sahiptir.

Analiz

Proje kapsamindaki veri seti :

* 4 farkh sinif (C,E,S,W)

* Tf-idf agirlik degerleri (normalize edilmis
sekilde)

* 17869 kayit (cimleler, Turkce fakat ingilizce
terimler ile karisik sekilde, hatta bazilarinda
Ingilizce sdzciiklerden olusan cumleler)

* 3804 attribute (sozcukler)

* Egitim icin kayit sayisi 2200

* Test kayit sayisi 1100

Tasarim
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(Data Organization)
Kiameleme (Clustering)
Ozellik Cikarimi
(Feature Extraction)
Convolution
Siniflandirma
(Classification)
Bilgi Getirimi
(Information Retrival)

Proje Asamalari

Uygulama

Bu projede;
* Her bir sinif kendi icinde gruplanip sadece o
siniffa ait olan kayitlarin satir-sttunlar yer
degistirdi(transpoze islemi)

C:1122 kayit, transpoze edilmis yeni veri
matrisi: 3408 x 1122

E: 515 kayit, transpoze edilmis yeni veri
matrisi: 3408 x 515

S$:363 kayit, transpoze edilmis yeni veri
matrisi: 3408x363

W: 200 kayit, transpoze edilmis yeni veri
matrisi: 3408 x 20
* Veri matrislerinin her biri icin cesitli clustering
algoritmalari ayri ayri calistirilarak her bir sinifa
ait aday tek boyutlu filtreler belirlend..
* Derin Ogrenme algoritmalarindan
Convolutional Neural Networks - CNN —
uygulandi.
* Son asama da ise sonuc¢ bolimde adi gecen
algoritmalar uygulandi.
* Proje de yazilimsal olarak C# ortaminda
sonuclar incelend..

Yazilimdan Arayiiziinden Ornek Ekran Gériintiisi

Sonuc ve Oneriler

Rocchio

Classifier (with 0,72 0,756 0,754 0,764
Cosine sim.)
k-NN (k=1,8
Euclidean 0,674 0,782 0,764 0,714
distance)
Simple Naive
Bayes (Weka) 0,740 0,782 0,698 0,760
Discriminative
Multinomial 0,742 0,805 0,832 0,799
Naive Bayes
Functional 0,724 0,742 0,831 0,775
Tree (Weka) ! ! ! !
Random Forest 0,668 0,744 0,876 0,854

(Weka)

Simple Logistic

Regression 0,763 0,814 0,804 0,795
(Weka)
Multinomial
Logistic. 0,766 0,816 0,763 0,772
Regression
(Weka)
148 (Decision
Tree, Weka 0,693 0,735 0,794 0,729
version of
C4.5) (Weka)

Tablo 1: Onceden yapilmis calismalar (Yontem 1 ve Yéntem 2 ) ve Proje kapsaminda gelistirilen yaklasimlardan
(Yaklasim 1 ve Yaklasim 2) elde edilen sonuglar

* Yaklasim 1: Kimeleme asamasinda Mtree

* Yaklasim 2: Kimeleme asamasinda Kmeans
*Yontem 1 ve Yontem 2: Klasik Metin
Madenciligi algoritmalari kombinasyonlari

Projenin daha da gelistirilmesi icin

* Yaklasim asamalarinin iyilestirmesi

* Benchmark verilerinde yaklasimin tutarliligini
daha kapsamli test etmek olabilir.
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