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Bes farkl kategoriye ait korfare kafatasi Test asamasinda 149 egitim verisinden
goruntulerinin gruplandiriimasi isleminde her tamamen farkli olan 14 veri tGzerinde %50 basari
goruntliinin ayrica incelenmesi gerekmektedir. Resim 1 proje baslangicindaki ilk verilerden bir elde edilmistir. Veri setinde fazla sayida veriye
Bu gorintilerin tek tek incelenip siniflandiriima ornektir. Bu verileri Resim 2’deki gibi bir forma sahip olan siniflar icin basari yizdesinin
strecinin oldukca karmasik olmasi sebebiyle doniistiirerek arka plandaki sonucu etkileyebilecek yukseldigi gorilmustur. Veri setinde ve her sinifa
gorintilerin  bilgisayar ortaminda otomatik durumlardan kagimlmistir. Egitim veri seti  bu ait veri sayisinin fazla olmasi durumunda bu
olarak teshis edilmesi ve siniflandirilmasi temizlenmis gorsellerden olugsmaktadir. oranin daha yikselecegi dngdrilmektedir.
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