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ÖZET

Bu tez çalışması, metin ve web madenciliği yöntemlerini kullanarak piyasa tahmini yapmayı hedefleyen bir sistem geliştirmeyi ele almaktadır. Tezde, haber kaynaklarını belirlemek için ASP.NET Core kullanılmıştır. Python programlama dili ile haber sitelerinin RSS akışları taranmış ve her sitenin XPath yapısına göre haberler veritabanına çekilmiştir. Projenin devamında, doğal dil işleme (NLP) çözümleri uygulanmıştır.

Bu çalışma, metin ve web madenciliği yöntemlerinin kullanıldığı bir piyasa tahmini sisteminin geliştirilmesini detaylı bir şekilde açıklamaktadır. Yapılan çalışmaların sonuçları, geliştirilen çözümlerin etkinliğini ve sistemin işlevselliğini göstermektedir. 

Bu çalışma, finansal piyasaların analizi ve tahmini konusunda araştırmacılar ve endüstri profesyonelleri için değerli bir kaynak oluşturmaktadır. Ayrıca, metin ve web madenciliği ile piyasa tahmini alanında ilerleyen çalışmalara yol gösterici niteliktedir.


Anahtar kelimeler: Metin madenciliği, web madenciliği, piyasa tahmini, ASP.NET Core, Python, RSS, XPath, doğal dil işleme (NLP), adlandırılmış varlık tanıma (NER), duygu analizi, BERT fine tuning, sentiment analizi, kullanıcı arayüzü (UI), finansal analiz.















ABSTRACT

This thesis addresses the development of a system aiming to make market predictions using text and web mining methods. In this thesis, ASP.NET Core is utilized to identify news sources. RSS feeds of news websites are crawled using the Python programming language, and the news articles are extracted and stored in a database based on each website's XPath structure. Natural language processing (NLP) solutions are then applied in the subsequent stages of the project.

This study provides a detailed explanation of the development of a market prediction system that utilizes text and web mining methods. The results of the conducted research demonstrate the effectiveness of the developed solutions and the functionality of the system.

This study constitutes a valuable resource for researchers and industry professionals involved in the analysis and prediction of financial markets. Moreover, it serves as a guiding reference for future studies advancing in the field of market prediction using text and web mining.


Keywords: ASP.NET Core, Python, RSS, XPath, Neuro Linguistic Programming (NLP), Named Entity Recognition (NER), Sentiment Analysis, BERT, User Interface (UI), Financial Analysis.
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GİRİŞ
Bu proje, metin ve web madenciliği yöntemlerini kullanarak piyasa tahmini yapmayı hedeflemektedir. Finansal piyasaların hızlı ve etkili bir şekilde analiz edilmesi, günümüzde yatırımcılar ve finansal kurumlar için büyük önem arz etmektedir. Bu nedenle, haber ve bilgi kaynaklarının verimli bir şekilde değerlendirilmesi ve piyasa trendlerinin tahmin edilmesi büyük bir avantaj sağlamaktadır.

Projenin odak noktası, haber kaynaklarını belirlemek için ASP.NET Core kullanmak ve Python programlama diliyle haber sitelerinin RSS akışlarını tarayarak haberleri veritabanına çekmek üzerine kurulmuştur. RSS akışları, haber sitelerinin güncel içeriklerini otomatik olarak takip etmemizi ve bu verileri analiz için kullanmamızı sağlayan bir yöntemdir.

Daha sonra, doğal dil işleme (NLP) çözümleri kullanılarak bu haberler üzerinde analizler gerçekleştirilmektedir. Özellikle, adlandırılmış varlık tanıma (NER) ve duygu analizi gibi NLP yöntemleri kullanılarak haber içeriklerinden önemli bilgilerin çıkarılması ve duygusal eğilimlerin belirlenmesi amaçlanmaktadır.

Projenin bir diğer aşaması ise BERT fine tuning yöntemlerinin uygulanmasıdır. BERT (Bidirectional Encoder Representations from Transformers), dil modellerinde başarılı sonuçlar veren ve genel anlamda yaygın olarak kullanılan bir derin öğrenme modelidir. Bu yöntemlerle, duygu analizi sonuçları daha da iyileştirilerek piyasa trendlerinin daha doğru bir şekilde tahmin edilmesi hedeflenmektedir.

Son olarak, sentiment analiz sonucunda yükseliş veya düşüş uyarısı alındığında, metinleri kategorilendirerek kullanıcı arayüzünde (UI) göstermek için bir UI geliştirilmiştir. Bu UI, kullanıcıların anlık piyasa hareketlerini takip etmelerine ve ilgili haberlere erişmelerine olanak sağlamaktadır.

Bu proje, metin ve web madenciliği yöntemlerinin kullanıldığı bir piyasa tahmini sisteminin geliştirilmesini amaçlamaktadır. Yapılan çalışmalar, finansal piyasaların analizi ve tahmini konusunda araştırmacılar ve endüstri profesyonelleri için değerli bir kaynak oluşturmayı hedeflemektedir.
[bookmark: _Toc136502344]URL VE RSS Yayınları

Bu bölümde URL (Uniform Resource Locator) ve bu URL’lerin rss kısımları hakkında bilgiler bulunmaktadır.

[bookmark: _Toc136502345]URL (Uniform Resource Locator)

URL, "Birim Kaynak Konumlandırıcısı" olarak adlandırılan Türkçe kısaltmasıyla, bir kaynağın (web sayfası, resim, video, dosya vb.) İnternet üzerindeki konumunu belirtmek için kullanılan bir adres veya tanımlayıcıdır. Bir URL, iletişim protokolünü (örneğin, HTTP veya HTTPS), kaynağın barındırıldığı alan adını (örneğin, www.example.com), kaynağın konumunu	belirten bir yol bilgisini ve isteğe bağlı olarak ek parametreleri içerebilir. URL'ler, web tarayıcıları ve diğer programlar aracılığıyla belirli bir kaynağa doğrudan erişimi sağlamak için kullanılır ve İnternet üzerindeki kaynaklara hızlı ve doğru şekilde erişmeyi mümkün kılarlar. Örnek bir URL Şekil2.1’de görülmektedir.

[image: ]
[bookmark: _Toc136463365]Şekil 2.1 URL Örneği
					

Bu örnekteki URL, HTTPS protokolünü kullanarak "www.example.com" alan adında bulunan "/haberler/gundem" yolunda bulunan bir web sayfasını temsil eder. Ayrıca, "id=1234" parametresi, sunucuya özel bir kimlik bilgisi göndermek için kullanılabilir.
[bookmark: _Toc443314405][bookmark: _Toc443314636]
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RSS yayınları, Web 2.0 ile birlikte hayatımıza giren bir yeniliktir ve web sitelerindeki güncellemeleri daha kolay takip etmek için kullanılan bir teknolojidir. RSS yayınlarını almak için kullanıcılar genellikle "RSS Okuyucusu" adı verilen programları veya hizmetleri kullanır. Bir web sitesinin güncellemelerini takip etmek isteyen kullanıcılar, ilgili sitenin RSS yayınına abone olurlar. RSS sayesinde kullanıcılar, yüzlerce web sitesinin içeriğini tek bir yerden takip edebilirler. RSS yayınları, eğitim faaliyetleri sırasında da kullanılan basit ancak etkili teknolojiler olarak kabul edilir. Örneğin, yeni ders içeriklerinin ve duyuruların öğrencilere kolayca ulaştırılması amacıyla RSS yayınları kullanılabilir. RSS yayınları, bilgi akışını düzenlemek ve güncel kalabilmek için kullanıcılar. Örnek bir RSS yayını URL’si Şekil 2.2’de görülmektedir.
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Bu kısımda NLP’ye dair teorik ve uygulama özelinde bilgiler bulunmaktadır. 

[bookmark: _Toc136502348]Nöro-linguistik Programlamaya genel bakış

Diller bilindiği üzere ikiye ayrılır; makine dili(machine language) ve insanlar tarafından kullanılan doğal dildir(natural language). Bilgisayarların insanların dillerini anlaması , onlarla iletişime geçmeleri için doğal dil işleme bilimi kullanmaları gerekmektedir. Kısacası, bilgisayarların doğal dilleri işleme sürecidir. Bunu insanbilgisayar etkileşimi (human computer interaction-HCI) (Preece, 1994.) biliminin altında da görülebilir veya hesaplamalı dil bilimi(compurtational linguistics-CL) olarak da görülebilir. Burada dilin hesaplanması işlem görmesi durumudur. Veri bilimiyle doğal dil işleme arasındaki ilişki düşünüldüğünde, aslında bu konuyu metin işleme(Text Processing) ve metin madenciliğinin(text mining) (Seker, Metin Madenciliği(Text Mining), 2015) altında düşünmek gerekir. Çünkü veri biliminin genelde ilgilendiği kısım buralardır. Bunun sebebi , eğer veri kaynakları metin şeklindeyse bunların ilk önce analiz edilmesi ve işlenebilir hale getirilmesinde doğal dil işleme önemli bir rol oynamaktadır. Doğal dil işleme girdilere göre ikiye ayrılır. Yazılı metinlere (text processing ) göre ve ses (speech processing) üzerine yapılanlardır. Doğal dilin genellikle iki kaynağı bulunmaktadır. Birinin konuşması durumunda ona sesli yanıt verilmesi veya yazılı bir metnin analiz edilmesi olarak düşünülebilir. Doğal dil işleme çalışmalarıı şu şekilde olmaktadır; ses üzerinden çok fazla çalışma yapılamamakla birlikte daha çok sesli anlatımların yazılı hale getirilip ve daha sonra yazılı hale getirilen metinler işleme dahil edilmeleriyle oluşmaktadır. Doğal dil işlemenin çalışma seviyelerine bakıldığında dört ana madde görülmektedir. 

Kelime bilimi(Morphological-Lexical), söz dizimsel (syntactic), anlamsal (semantic) ve söylevdir (pragmatic-discourse). Doğal dil işleme aşamaları bu dört ana madde üzerinden anlatılmaya çalışılacaktır. Kelime bilimi(lexical), kelimelerin anlamlarının anlaşılmasıyla ilgilenir. Bir kelimenin kökünün hangi ekler alarak hangi anlama dönüştüğünü inceler ve bu sayede kelimenin ne olduğu anlaşılır. Söz dizimsel (syntactic), cümledeki kelimelerin dizilim şeklidir. Bir cümlede kelimelerin nasıl dizildiğiyle ilgilenir. Anlamsal(semantic), kullanılan cümlelerin anlamlarını inceler. Çünkü doğal dilin bilgisayar tarafından doğru işlenebilmesi için ilk, bu cümlenin doğru bir şekilde anlaşılmasıdır. Söylev(pragmatics-discourse),bir konuşma sırasında kullanılan kelimeler ve anlamlarıyla ilgilenir. İlk önce bilgisayar tarafından konuşma anlaşılmalı ve nelerden bahsedildiği anlaşılan cümlelere doğru kelimeler kullanılarak cevap verilmesi durumudur. Doğal dil işlemenin bir diğer kısmı üretim(Generation) kısmıdır. Burada bir dilin anlaşılması için gerekli zamanı yine bu dili üretmek için de kullanılmalıdır. Örneğin bilgisayarın ürettiği bir türkçe kelime olarak düşünülebilir.

[bookmark: _Toc136502349]Nöro-linguistik programlamada karşılaşılan zorluklar

Nöro-linguistik programlamada karşılaşılan zorluklar, dilin karmaşıklığını anlamak ve modellemek, beyin ile dil arasındaki ilişkiyi anlamak ve dilin soyut yapılarını çözümlemek gibi konularda ortaya çıkabilir. Ayrıca, beyin işlevlerini doğru bir şekilde simüle etmek için yeterli nörolojik bilgiye sahip olma zorluğu da bulunmaktadır.


[bookmark: _Toc136502350]Sözcük Seviyesi(Lexical)

Diller ailesinde bitişik ,sondan eklemeli(Agglutinative) olarak bir dil ailesi bulunmaktadır. Yani bir kelimenin sondan eklemeli olarak ,birden fazla ek almasıyla bir çok anlama gelebilir. Bu sebepten dolayı bu kelimelerin anlamını bulmak zorlaşmaktadır. Örneğin Türkçe dili de sondan eklemeli bir dildir.

[bookmark: _Toc136502351]Sözdizimsel(Syntactic)

Cümlenin içinde kelimelerin yer değiştirilmesiyle oluşturulan cümleler bulunmaktadır. Bu kelimelerin cümlede bulundukları yere göre anlamı değişebilmektedir. Kelimenin vurgusu değişebilir. Bu durumun bilgisayar tarafından anlaşılması gerekmektedir

[bookmark: _Toc136502352]Kısmi Bilgi Yorumlanması(Interpretation of Partial Info)

Bir tercüme ,çeviri yapılması durumunda bir cümlede bulunan örneğin bir zamirin hangi kelimeyi karşıladığı bulunması durumudur. İngilizce zamirlerden “he,she,it” durumu gibi.

[bookmark: _Toc136502353]Bağlam (Context)

Bilgisayara girilen bir cümlenin hangi alandan veya konudan bahsedildiği bilgisayar tarafında anlaşılmalıdır. Örnek olarak ‘Türkiye de ege bölgesinde dağlar denize diktir.’ cümlesi bilgisayara girildiğinde bunun coğrafi bir bilgi olduğu anlaşılmalı ve içerisindeki kelimelerin coğrafi terimler olabileceği varsayabilmelidir. Birşeyi ifade eden çok şey, çok şeyi ifade eden bir şey vardır cümlesi bu durumu açıklayan çok güzel bir ifadedir. Bir kişi bir cümle ile karşısındaki kişiye bir çok şey ifade edebilir ya da bir kelimeyle her şeyi açıklayabilir. İşte bu durumda bilgisayarın bu cümleyi nasıl anladığı önemli bir sorun olabilir ya da bir kelimeyi ifade eden bir çok kelime olabilir, bilgisayarın en doğru karşılığı bulması da burada yine önemli bir sorundur.

[bookmark: _Toc136502354]Dil Bilgisi Bilimi (Knowledge)
Dil bilgisi bilimi, dillerin yapılarını, işleyişlerini ve kullanımlarını inceleyen disiplindir. Dil bilgisi bilimi, dilin sesbilgisi, biçimbilgisi, sözdizimi ve anlam bilgisi gibi unsurlarını analiz eder ve dilin evrensel özelliklerini araştırır. Bu disiplin, dilin yapısını ve işleyişini anlamak için dilbilimsel kuramlar, yöntemler ve verileri kullanır.
[bookmark: _Toc136502355]Ses Bilimi (Phonology-Phonemes)

Kelimelerdeki vurgu durumudur. Her kelimenin, her harfin bir söyleniş şekli bulunmaktadır. Sesler ve bunlara bağlı fonetik olma durumları değişebilmektedir. Kısacası her kelime her zaman aynı şekilde ifade edilemez. Türkçede her kelime yazıldığı gibi okunur fakat her ses her zaman aynı şekilde söylenmez. Örneğin ‘k’ harfi ele alındığında bazen ‘ke’ bazen de ‘ka’ şeklinde seslenilir. Yani yeri geldiğinde vurgular değişmektedir. Bu durum ingilizce de daha kompleks durumdadır.
[bookmark: _Toc136502356]Kelime Bilimi (Morphology-Morphemes)

Kelime bilimindeki en küçük parçalar olarak ifade edilebilir. Yapım ekleri ,çekim ekleri bunlara örnek verilebilir. Örneğin -cı,-ci gibi gelen yapım ekleri bir kelime parçalanırken bölünen en küçük parçadır.

[bookmark: _Toc136502357]Sözdizimi (Syntagharases,sub-phrases)

Kelime gruplarının belirlenmesi ,tamlamalar sözdizimi için örnek olarak gösterilebilir. Tamlamadaki her kelime kendine ait bir anlamı varken birlikte de bir anlam ifade edebilir. Örnek olarak kırmızı evin kapısı isim tamlamasında her kelime tek başına bir nesneyi ifade ederken birlikte farklı bir şeyi ifade etmeleridir.

[bookmark: _Toc136502358]Anlamsal (Semantics-Representation)

Kelime gruplarının bilgisayarın anlayabileceği, kelimeleri birbiriyle karşılaştırabileceği gruplayabileceği eklemeler yaparak yeni kelime türetebileceği ,üretirken kullanacağı formüller halinde ele alınabilecek bir gösterim durumudur. Kısacası mantıksal gösterine ihtiyaç duyulmaktadır.
[bookmark: _Toc136502359]Yorumsal (Pragmatics)

Sadece kelimelerin anlamları ya da sadece cümlede nerede oldukları değil aynı zamanda pratik anlamda hangi anlama geldikleri ,güncel hayatta nasıl kullanıldığının yorumlanmasıdır.

[bookmark: _Toc136502360]Söylev (Discourse)

Bir kelimenin hangi alanda ne anlama gelir bunun bilinmesi gerekir. Örnek olarak bir top kelime üzerinde düşünüldüğünde futbolda kullanılan ‘top’ kelimesi başka bir şey ifade ederken basketbol kullanılan ‘top’ kelimesi farklı bir şeyi ifade etmektedir. Ya da bambaşka bir alan olan askeri terminoloji de bambaşka bir ifade olur.

[bookmark: _Toc136502361]Word Knowledge

İnsanların yıllardır edindikleri bilgi birikimi; okudukları, araştırdıkları geçmiş birikimler sayesinde kelimelerin ifade ettikleri kültürel anlamlar değişebilmektedir. Bahsedilen konuların değişmesiyle bir kelime farklı anlamlar ifade edebilir. İşte bu kelimelerin doğal dil işleme ile incelenip bilgisayarların anlamasını sağlamak başka bir problem olarak görülmektedir. Dil bilgisi, kelimenin anlaşılmasından başlanarak, gelen eklerin yorumlanması, seslerin incelenip anlam yüklenilmesiyle hangi konuya dahil olduğu tahmin edilip insan bilgi birikimi ve kültürel anlam ile birlikte en yakın anlamı bulmaya çalışmaktadır.

[bookmark: _Toc136502362]Uygulama Alanları
Doğal dil işleme(NLP), günümüz teknolojilerinde bir çok alanda kullanılmaktadır.  Bunlardan bazılarını şu şekilde sıralamak mümkündür.
[bookmark: _Toc136502363]Soru cevaplama (Question answering)

Doğal dil işleme konusunun ilk problemlerinden biridir. Verilen bir metin üzerinden düşünüldüğünde, bu metnin analiz edilerek anlamlı soru ve cevap çıkarılması ya da verilen sorular üzerinden o soruların cevaplarının bir metin üzerinden bulunması istenilir. Bu sorunun çözümü aynı zamanda arama motorlarının da bir problem olan ‘konuşarak (sesli)arama yapabilme sorunu’ çözülmesine de sebep olacaktır.

[bookmark: _Toc136502364]Otomatik Tercüme (machine translation)
Bir makine tarafından bir metnin tercüme bir dilden başka bir dile çevirme işlemi yapılması istenilmektedir.

[bookmark: _Toc136502365]Bilginin Getirilmesi (Information retrieval)
Aranılan bir bilginin metin kaynakları arasında aranıp bulunması ve getirilmesi işlemidir.

[bookmark: _Toc136502366]Kelime İşleme (Word Processing (Grammer checking, spell checking, spell correction, Find/Replace))
Sıkça kullanılan bir işlem olan kelime işleme bir çok alanda kullanılan bir takım işlemlerden oluşur. Metin üzerinde yazımsal hataları kontrol etmek için dil bilgisi kontrol işlemi (Grammer checking) kullanılır. Ya da bir kelime için heceleme kontrol ve düzeltme (spell checking and spell correction) işlemleri kullanılır. Kemal Oflazer (Oflazer, (1996) )tarafından yazılan bir makale de ,word programında bir kelime arama (Find/replace) işlemi yapıldığında, bul ve değiştir işleminin uygulanması istenildiğinde; örneğin bir metinde okul kelimesinin ev ile değiştirilmesi istenildiğinde ,metinde bulunan bütün okul kelimelerinin ev kelimesi ile değiştirildiği görülmektedir. Fakat burada okullar kelimesi düşünüldüğünde bu kelimenin evlar olarak değiştiği görülecektir. Bu kelime hatasının evler olarak düzeltilme durumu da hece düzeltme-kontrol(spell checking-correctoin) işlemi uygulanmalıdır.

[bookmark: _Toc136502367]Doğal Diş İşleme-Veri Tabanı Arayüzü (NL/DB interface)

Veri tabanı üzerinden sorgulama işlemi yapıldığında kullanılan bir işlemdir. Bir üretim departmanında soru olarak gelen ‘Bu yıl ki satış oranı nedir?’ sorusunu veri tabanında uygulamak için bir sorgu cümlesine çeviren bir sistemdir.
[bookmark: _Toc136502368]İnternet Arama Motorları (Web Search)

Doğal dilde arama olarak internet arama motorları sayesinde arama yapma işlemidir. Örnek olarak ,İstanbul kayseri arası kaç km’dir? Everest Dağ’ının yüksekliği ne kadardır? Gibi sorulara cevap aranabilmesi. Doğal dilde arama olarak internet arama motorları sayesinde arama yapma işlemidir. Örnek olarak ,İstanbul kayseri arası kaç km’dir? Everest Dağ’ının yüksekliği ne kadardır? Gibi sorulara cevap aranabilmesi.

[bookmark: _Toc136502369]Metin İşleme (Text processing)

Bir metin üzerinde yapılan kategorize etme, bölütleme ve kümeleme işlemidir. Bir önceki konu olan text mining (Seker, Metin Madenciliği(Text Mining), 2015)konusunda bu konuları daha detaylı görmek mümkündür.

[bookmark: _Toc136502370]Finance, Chat Rooms, Telefon Cevaplama

Finansal raporlama ,sohbet odaları ve çokça rastlanılan telefon cevaplama sistemleri. Arama sonucunda karşı tarafta bir makinenin olması ve sorulan sorulara aldığı cevaplar ile yönlendirme yapması ya da sohbet odalarında sohbet diyaloglarına karşılık veren makinelerin bulunması.

[bookmark: _Toc136502371]Bilgi Deposu Olarak İnternet (Internet as a repository)

İnternet ortamının en büyük bilgi kaynağı ve ulaşılabilirlik açısından en kolay yol olduğu bilinmektedir. Düşünün her gün milyonlarca kişi tarafından gerek kendi sitelerinde ,gerek bloglarında gerekse kendi kişisel sayfalarında bir şeyler paylaşmaktadırlar. Paylaşılan bu bilgilerin anlaşılıp ,modellenip ve kümelenmesi durumunda bütün internet ağı üzerinde yani insanların ürettiği en büyük bilgi kaynağında ,sonuçta insanlık tarihi bir çok bilgi kaynağı üretmiştir ,geçmiş zamanlarda ,ansiklopediler ,yazıtlar gibi ve bu kaynakların hemen hemen hepsi internet kaynağına çevrilmiştir ,bilgisayarlar tarafından doğal dil işleme yöntemi sayesinde ortaya çıkması diğer insanlarında bu bilgiye çok kolay bir şekilde ulaşmaları demektir.
[bookmark: _Toc136502372] Metin Özetleme (Text summarization)

İnternet üzerindeki bir milyon tane kaynak üzerinden düşünüldüğünde bunlar üzerinden yapılan bir sonucunun bu sayfalar üzerinden bulunması ve özetleme yapılmasıdır.

0. [bookmark: _Toc136502373]Duygu analizi (Sentiment Analysis)

Duygu analizi (Sentiment Analysis)metinlerdeki önemli kelimeleri duygu durumu bakımından etiketleyerek metinlerde bir sınıflandırma yapmaktadır. Bu sınıflandırma olumlu-olumsuz  ve nötr kategorilerini içermektedir. Duygu analiz tekniği haber, tweet, müşteri yorumlarından metinlerin sınıflandırılmasında kullanılmaktadır(Gupta, 2018).Duygu analizinde veri setinde duygu etiketleri içermiyorsa daha önceden hazırlanıp kelimelerin puanlaması  yapılmış  sözlükler  kullanılmaktadır.  En  yaygın  olarak  kullanılan  sözlükler Linguistic  Inquiry  ve  Word Count (LIWC), psikolinguistik,  SentiWordNet,  MPQA Subjektivite Cues Lexicon, General Inquirer ve Bing Liu Opinion Lexicons’tur(Kang vd.,2020:23-24).

[bookmark: _Toc136502374]Argümanların Birleştirilmesi (Argument aggregation)
Sosyal ağlar üzerinden yapılan tartışmalar sonucu ortaya çıkan argümanların analiz edilmesi tekrarlı olanların ya da boş olanların temizlenmesi ve kalan argümanlardan anlamlı verilerin üretilmesiyle sonucun bir argümanda birleştirilmesi gerekmektedir. Bu sayede başlatılan bir tartışmaya daha kolay dahil olunması sağlanır. Daha önce hangi argümanlar konuşulmuş neler tartışılmış bunların bilinmesi durumudur. Güzel bir örnek olarak, sosyal medya da sıkça görülen bir örneği paylaşmakta yarar var. “A ,B’yi beğendiyse ama C’yi beğenmediyse, C ise D ve E’yi beğendiyse ve hem D hem de E ,A’yı beğendiyse ama A’nın D’nin varlığından haberi bile yoksa, E’nin, C’nin D’yi ve E’yi beğendiğini bilebilmesi için F, G’nin B ile konuşmasını teşvik etmeli mi ki bu sayede C , H’nin çevresini biraz da olsa etkileyebilsin.” Bu sorunun size sosyal medya da sorulduğunu düşünün ve bunu bilgisayar tarafından sorulması durumunda cevap çıkmasının aranması durumu ortaya çıkacaktır.
[bookmark: _Toc136502375]UYGULAMA

Bu çalışmanın uygulama bölümü, bir web sitesinden RSS verilerini çekerek haberleri analiz etme sürecini kapsamaktadır. İlk adımda, RSS yayınından gelen veriler kullanılarak haberlerin kaynak web sitesine erişim sağlanır. Ardından, her haber için belirli bir "article id" parametresi aranır ve bu parametreye sahip olan haberlerin içeriği alınır. Bu aşamada, XPath kullanılarak belirli bir öğeyi işaretleyen bir yol bulunur ve bu yol üzerindeki metinler çekilir.

Daha sonra, doğal dil işleme (NLP) teknikleri kullanılarak haberlerin içeriği analiz edilir. Sentiment analizi uygulanarak haberlerin duygu durumu belirlenir ve finansal analiz için önemli olan pozitif, negatif veya nötr eğilimler tespit edilir. Ayrıca, adlandırılmış varlık tanıma (NER) yöntemleri kullanılarak haberlerdeki finansal terimler, şirket adları veya diğer önemli varlıklar tanımlanır. Bu sayede, haberlerdeki önemli bilgilerin tespiti ve finansal analiz için kullanılabilen verilerin toplanması sağlanır.

Bu uygulama bölümü, metin madenciliği ve NLP yöntemlerinin birleşimiyle finansal analiz yapabilen bir sistem sunmaktadır. Haberlerin duygu analizi ve NER(Kang) ile işlenmesi, finansal piyasaların eğilimlerini ve belirli varlıkların performansını tahmin etmek için önemli bir temel oluşturur. Ayrıca, bu uygulama, finansal karar verme süreçlerinde bilgi sağlama ve piyasa trendlerini belirleme konusunda araştırmacılara ve endüstri profesyonellerine yardımcı olabilecek değerli bir araç sunmaktadır.

Bu bölüm, geliştirilen sistem ve kullanılan metotların ayrıntılı bir açıklamasını içermektedir. İşlemlerin adım adım nasıl gerçekleştirildiği, kullanılan NLP tekniklerinin detayları ve analiz sonuçlarının sunumu üzerinde durulur. Uygulama bölümü, projenin amacına yönelik gerçek veriler ve sonuçlarla desteklenmiş bir çalışma sunarak, finansal analiz alanında ilerleyen çalışmalara yol gösterici niteliktedir.

Bu çalışmanın uygulama bölümünde, geliştirilen sistem bir web sayfası üzerinde de gösterilmektedir. Bu web sayfası, kullanıcılara haber analizi sonuçlarını ve finansal trendleri sunmak amacıyla tasarlanmış bir arayüze sahiptir. Python programlama dili kullanılarak NLP ve NER kısımları gerçekleştirilirken, ASP .NET Core ile bir web sitesi backend'i oluşturulmuştur.

Python, NLP ve NER işlemlerini gerçekleştirmek için kullanılan ana dil olarak tercih edilir. Python'un geniş NLP kütüphaneleri ve doğal dil işleme araçları, haber metinlerinin analizini ve duygu analizini yapmak için kullanılmaktadır. Ayrıca, adlandırılmış varlık tanıma (NER) için gerekli algoritma ve modeller Python tarafında uygulanır. Bu sayede, haberlerdeki finansal terimlerin ve önemli varlıkların tanınması sağlanır.

ASP .NET Core ise web sitesi backend'inin oluşturulmasında kullanılır. .NET Core veya ASP.NET Core gibi teknolojiler, web sayfasının istemci tarafıyla veri iletişimini sağlar ve sunucu tarafında haber analizi ve finansal trend tahmini için gereken işlemleri gerçekleştirir. Bu backend, kullanıcının isteklerini alır, Python tarafında gerçekleştirilen NLP ve NER işlemlerini yönetir ve sonuçları web sayfasına sunar. Ayrıca, PROCJECT-TYE kullanılarak servislerin geliştirme anında yönetimi kolaylaştırılması amaçlanmıştır.

Bu şekilde, Python'un NLP ve NER yeteneklerinin kullanıldığı bir arka uç (backend) ve ASP .NET Core ile oluşturulan bir web sitesi üzerinden kullanıcılara haber analizi sonuçları sunulmaktadır. Bu entegrasyon, kullanıcı dostu bir kullanıcı arayüzü (UI) ve etkili bir veri işleme altyapısı sunarak, finansal analiz ve tahmin sürecini desteklemektedir.
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