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OZET

Bu projede, yabanci dil 6grenenlerin kelime hazinesini etkin bir sekilde genigletmelerini
saglayacak bir mobil uygulama gelistirilmistir. Ogrenme siireglerini kisisellestiren ve
kullanicilarin hafizalarin1 giliclendiren bir tekrar algoritmasi igeren uygulama, kullanici
deneyimini gamifikasyon Ogeleri ile zenginlestirerek motivasyon saglamay1 hedefler. Cok
cesitli kelimeleri igeren genis bir veritabanina sahip olan uygulama, kullanicilarinin 6grenme
ihtiyaclarma goére uyum saglayabilen interaktif bir arayiize sahiptir. Android ve iOS
platformlar1 igin tasarlanan bu uygulama, kullanicilarin yeni kelimeler 6grenirken

eglenmelerini ve bu kelimeleri uzun vadede hatirlamalarini saglamay1 amaglamaktadir.

Anahtar kelimeler: Yabanci Dil Egitimi, Kelime Hazinesi Gelistirme, Mobil Uygulama,

Gamification, Kisisellestirilmis Ogrenme.



ABSTRACT

This project develops a mobile application designed to efficiently expand the vocabulary
of individuals learning a foreign language. Featuring a repetition algorithm that personalizes
the learning process and strengthens memory retention, the application aims to enhance user
engagement through gamification elements. It boasts an extensive database with a wide
variety of words and an interactive interface that adapts to the learning needs of its users.
Developed for both Android and i0S platforms, the application seeks to make learning new

words enjoyable for users and to ensure long-term retention.

Keywords: Foreign Language Education, Vocabulary Enhancement, Mobile Application,

Gamification, Personalized Learning
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1. PROJE KONUSU

Bu bitirme projesi kapsaminda, yabanci dil 6grenen bireylerin kelime dagarciklarini etkin
bir sekilde genisletmelerine yardimci olmay1 amaglayan bir mobil uygulamanin tasarimi ve
gelistirilmesi ele alinmistir. Dil 6grenimi siirecinde karsilasilan en biiyiik engellerden biri,
Ogrenilen yeni kelimelerin akilda kalic1 ve etkili bir bi¢imde pekistirilmesidir. Bu projede,
Ogrenicilere kisisellestirilmis bir kelime 6grenme deneyimi sunmak ve tekrar etme
algoritmasi tizerinden kelimelerin uzun siireli hafizada kaliciligini artirmak hedeflenmistir.
Uygulama, kullanici etkilesimine dayali olarak bireysel 6grenme egilimlerini analiz edebilen
ve bu analizleri kullanarak kullanicinin 6grenme siirecine en uygun kelimeleri sunan
dinamik bir algoritma kullanmaktadir. Gelismis bildirim mekanizmalari, gamifikasyon
ogeleri ve kullanici etkilesimini tesvik eden bir arayiiz ile 6grenicinin motivasyonunu yliksek
tutmay1 ve etkili bir 6grenme siireci saglamay1 amaglayan uygulama, Firebase ve SQL
veritabanlar iizerine insa edilmis ve hem Android hem de 10S platformlarinda calisacak

sekilde tasarlanmustir.
2. GIRIS

2.1.Problem

Dil 6greniminde kelime dagarcig, dilin 6ziinii olusturur ve genis bir kelime bilgisi olmadan
etkili iletisim kurmak zorlasir. Gramer yapisi bir duvarin ¢imentosu gibi dilin yapisal
temelini olugtururken, kelimeler ise bu yap1y1 olusturan temel bloklardir. Ancak bir dili akici
konusmak, anlamak ve yazmak i¢in gerekli olan genis kelime dagarcigini gelistirmek

ogrenciler icin ¢esitli zorluklar barindirir.

Problem A, ogrencilerin hangi kelimeleri 6greneceklerine karar verirken ortaya cikar.
Secilecek kelimelerin  6grencinin  dil seviyesine uygun ve giinlik hayatta sikca
karsilasabilecekleri tlirden olmasi Onemlidir. Projemizde bu sorunu, kullanicilarin
seviyelerine uygun en optimal medyalar1 belirleyerek ¢oziiyoruz. Dizi, film, miizik,
YouTube videolar1 ve kitap gibi kaynaklardan segkiler sunarak, kullanicilarin kelime

O0grenimini dogal bir siirece doniistiiriiyoruz.

Problem B, istenen kelimelere ulasma siirecidir. Ogrencinin giinliik hayatta etkilesimde

bulundugu c¢esitli iceriklerden kelimeleri gruplayarak, organizasyon ve erisimi
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kolaylagtirtyoruz. Makine Ogrenimi algoritmalar ile 6grencinin zaten bildigi kelimeleri
elemek, 6grenme siirecini daha da kisisellestiriyor. Ayrica, kullanicilarin kendi kelime

listelerini olusturmalarina da olanak taniyoruz.

Problem C, 6grenilen kelimeleri etkili bir bigcimde hafizada tutmakla ilgilidir. Coklu duyu
organlarimiz iizerinden beyne gonderilecek veriler ile 6grenme siirecini giliglendiriyoruz.
Gorsel ve isitsel materyallerle desteklenen sorularla, geri ¢cagirma islemi yoluyla bilginin
beyinde daha kalic1 hale getirilmesini hedefliyoruz. Coktan se¢meli sorularin yam sira,
resim, telaffuz, ¢eviri veya anlam tizerinden kelime sorarak, farkli yontemlerle geri ¢agirma
pratikleri yapiyoruz. Bu yontemler, 6grenilen kelimelerin beyinde daha etkin ve kalict bir

sekilde yer etmesini saglar.

Problem D, 6grenilen kelimelerin uzun vadede hafizada kalmasini saglamaktir. Unutma
egrisi, tekrarsiz 6grenilen bilginin zamanla azaldigin1 gosterir. Optimum tekrar araliklari
belirlemek i¢in bilimsel c¢aligmalardan yararlaniyoruz. Bu c¢alismalara dayanarak
gelistirdigimiz bir bildirim sistemi ile 6grencilerin kelimeleri en az eforla en i1yi sekilde

hatirlamalarini sagliyoruz.

Ozetle, bu proje ile dil 6grenmek isteyen bireylere, ilgi alanlarina uygun ve kendilerinin
tercih ettigi ¢esitli medyalar araciligiyla, keyifli ve etkili bir yontemle ihtiya¢c duyduklari

kelimeleri 6gretmeyi amagliyoruz.

2.2.Coziim

Yabanci dil 6grenicilerinin karsilastigi en biiyiik engellerden biri, genis bir kelime
dagarcigini etkili bir sekilde 6grenmek ve bu kelimeleri uzun siireli hafizada tutabilmektir.
Bu proje, kelime 6grenme siirecini optimize eden ve kullanicilarin dil 6grenimini hizlandiran
bir mobil uygulama gelistirerek bu soruna ¢6ziim sunmay1 hedeflemektedir. Uygulama,
Spaced Repetition ve Leitner System gibi kanitlanmig 6grenme algoritmalarini kullanarak,
her bir kullanicinin 6grenme kapasitesine ve unutma egilimlerine gore kisisellestirilmis bir
tekrar plani olusturur. SQLite ve Firebase teknolojilerini kullanarak, genis bir kelime
veritabanin1 yonetir ve kullaYabanci dil 6grenicilerinin karsilastigi en biiyiik engellerden
biri, genis bir kelime dagarcigini etkili bir sekilde 6grenmek ve bu kelimeleri uzun stireli

hafizada tutabilmektir. Bu proje, kelime 6grenme siirecini optimize eden ve kullanicilarin
9



dil 6grenimini hizlandiran bir mobil uygulama gelistirerek bu soruna ¢éziim sunmay1
hedeflemektedir. Uygulama, Spaced Repetition ve Leitner System gibi kanitlanmis 6grenme
algoritmalarini kullanarak, her bir kullanicinin 6grenme kapasitesine ve unutma egilimlerine
gore kisisellestirilmis bir tekrar plam1 olusturur. SQLite ve Firebase teknolojilerini
kullanarak, genis bir kelime veritabanini yonetir ve kullanict etkilesimini analiz eder.
Boylece, 6grenicilere hem bireysel 6grenme yollarini takip etme 6zgiirliigii sunar hem de
onlara 6zgii hafiza paternlerine en uygun tekrar zamanlamasini saglar. Mobil platformlarin
yaygin kullanimi sayesinde, bu uygulama kullanicilara her zaman ve her yerde 6grenme
imkan1 sunarak kelime hazinesinin gelistirilmesine katkida bulunurnici etkilesimini analiz
eder. Boylece, 6grenicilere hem bireysel 6grenme yollarini takip etme 6zgiirliigii sunar hem
de onlara 0zgii hafiza paternlerine en uygun tekrar zamanlamasini saglar. Mobil
platformlarin yaygin kullanimi sayesinde, bu uygulama kullanicilara her zaman ve her yerde

O0grenme imkani sunarak kelime hazinesinin gelistirilmesine katkida bulunur.

3. YONTEMLER

Bu boéliim, Vocabulary Booster uygulamasmin kullanici deneyimini iki temel etkinlik
iizerinden ele alacaktir: "Kelime Listesi Se¢imi" ve "Kelimeleri Ogrenme Asamas1". Her bir
alt baslik, bu stireglerde kullanicinin deneyimledigi o6zellikler ve etkilesimler iizerinde

yogunlasacak ve uygulamanin bu etkinlikleri nasil optimize ettigini agiklayacaktir.

3.1.Flutter

Flutter, Vocabulary Booster uygulamasinin 6n yiiziiniin gelistirilmesinde kullanilan bir
Ul toolkitidir. Google tarafindan gelistirilen bu agik kaynakli framework, Dart programlama
dilini kullanir ve hizli, etkili, platformlar arast mobil, web ve masaiistii uygulamalar
gelistirme imkani saglar.

3.1.1. Kullanic1 Arayiizii Olusturma

Flutter'lm widget tabanli yapis1 sayesinde, zengin ve 6zellestirilebilir kullanic1 araytizleri

olusturmak miimkiindiir. Vocabulary Booster uygulamasinda, interaktif ve sezgisel bir

deneyim sunmak {izere 6zel tasarlanmis widget'lar kullanilmistir.
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3.1.2. Performans Optimizasyonu
Flutter, yiiksek performansli uygulamalar olusturma konusunda gii¢liidiir. "Hot Reload"
ozelligi ile gelistirme silirecinde yapilan degisiklikler, derleme yapmaya gerek kalmadan
dogrudan uygulamada goriilebilir, bu da hizli prototipleme ve hatalar1 azaltma agisindan
Onemlidir.
3.1.3. Platformlar Aras1 Uyumluluk
Flutter ile gelistirilen uygulama, kod tabaninin biiyiik bir kismini Android ve iOS
platformlar1 arasinda paylasabilir. Bu, uygulamanin her iki sistemde de tutarli bir kullanici

deneyimi sunmasini ve gelistirme siireclerinin verimliligini artirir.

3.2 Firebase
Firebase, uygulamanin arka ug gelistirme ihtiyaclarini karsilamak i¢in kullanilan bir BaaS
(Backend-as-a-Service) platformudur. Google tarafindan sunulan bu servis, uygulama
gelistiricilere veritabani, kimlik dogrulama, hosting gibi hizmetler saglar.
3.2.1. Veri Depolama ve Senkronizasyon
Firebase, NoSQL tabanli bir veritabani olan Firestore'u kullanir. Bu veritabani,
Vocabulary Booster uygulamasinin gercek-zamanli veri senkronizasyonu ve offline destek
gibi ozelliklerini destekler. Kullanicilarin kelime listeleri, 6grenme ilerlemeleri gibi dinamik
verileri, etkin bir sekilde yonetilir ve giincellenir.
3.2.2. Kullanic1 Kimlik Dogrulama
Firebase Auth, uygulamaya sosyal medya hesaplari, e-posta ve sifre veya telefon
numarast ile giris yapma gibi ¢esitli kimlik dogrulama segenekleri sunar. Bu sayede

kullanicilar, Vocabulary Booster uygulamasina kolay ve giivenli bir sekilde erigebilirler.

3.3 Python

Projemizde, Python dilinin okunabilir ve anlasilir yapisindan faydalanarak, kodun
bakimini ve ekip ¢alismasini kolaylastirdik. Ozellikle veri isleme ve algoritma gelistirme
asamalarinda Python'un genis kiitiiphane destegi, islevsel gereksinimlerimizi hizli ve etkin
bir sekilde yerine getirmemize olanak tanidi. Veri analizinde pandas ve NumPy gibi
kiitiiphaneler kullanarak islemlerimizi verimli bir sekilde yiiriittik ve matplotlib ile

gorsellestirme yaptik
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3.4 SQlite

SQLite, projemizde hafif bir veritabani ¢6zlimii olarak tercih edildi. Basit konfigiirasyonu
ve sunucu gereksinimleri olmamasi, 6zellikle hizli gelistirme ve prototipleme asamalarinda
bize avantaj sagladi. Kullanici tercihleri, uygulama verileri ve sistemin gereksinim duydugu
diger veriler SQLite veritabaninda saklandi. ACID uyumlulugu sayesinde verilerin

giivenliginden emin olurken, projemizin portatif ve hafif kalmasini sagladi.

3.5 Flask

Flask, apilarimizin gelistirilmesinde kullanilan bir mikro web catisidir. Kullanicilarm
etkilesimini kolaylastirmak i¢in basit ama gii¢lii bir arayiiz olusturmamiza olanak verdi.
Flask'in rotalama mekanizmalari, RESTful API yapimizi destekleyerek, kullanicilarin
sisteme sorgu gondermelerine ve yanitlar almalarina imkan tanidi. Flask'in genisletilebilir
yapisindan yararlanarak, projemiz igin 6zel araglar ve uzantilar ekledik. Ornegin, kullanici
oturum yonetimi i¢in Flask-Login ve form yonetimi i¢in Flask-WTF gibi uzantilar kullanildi.

Bu sayede, kullanic1 dostu ve etkilesimli bir deneyim sunmay1 basardik.

4. MIMARI VE ALGORITMALAR

4.1.Genel Hatlar

Uygulama mimarisini genel anlamda Algoritma - Backend - SQL - Firestore - Mobil

Istemci basliklariyla inceleyecegiz.

4.2.Algoritma

Kullanicinin 6grenmek istedigi sarkinin kelimelerinin bildigi kelimelere anlamca yakin
olanlarin sayisina gore bilip bilmedigini tahmin ederek testler olusturan bir algoritma

gelistirildi.

4.2.1. Kelimelerin ham veriden ayristirilmasi

Kelimeler ham veriden ayristirilmasi asagidaki adimlardan olugsmaktadir:
1. Stopword’lerin kaldirilmasi
2. Tokenization

3. Lemmatization

12



4. Headword’lerin bulunmast

5. Kelimelerin word family'lere ayrilmas: (BNC/COCA DB)

4.2.2. Kelime frekanslarina gore kullanicinin bilmedigi diisiiniilen kelimeler

saptanmasi

Kelimeler elimizdeki Ingilizce corpus'daki yayginliklarini (her dildeki yaygimligi ayni
olarak varsayildi) TF-IDF’e benzer bir yontemle bulunmakta.

Kullaniciya baslangicta bir kere ve uygulamayir kullandikca yapilacak testlerle
kullanicinin 6grenmek istedigi dildeki kelime bilgisi hesaplandi (1000'er kelimelik en
yaygindan en nadire vocabulary level gruplarindan, kullanicinin %80 gibi bir esik degerinin
tizerinde bildigi en yiiksek level kullanicinin dil seviyesi olarak belirleniyor)

(Bkz. Stoeckel, McLean, Nation, Limitations of size and levels tests of written receptive

vocabulary knowledge (2021))

4.2.3. GloVe asamasi

Pretrained bir GloVE modeli ¢ikt1 olarak word vector’leri dondiirmekte. (cosine distance)

ve islenen medyalardaki tiim kelimeler, modeldeki kelimelerin birbirlerine semantik
uzakliklar1 hesaplandi, boylece kullanici herhangi bir kelimeye yakin anlamda k adet
kelimeyi halihazirda biliyorsa o kelimeyi de bildigi varsayilarak kullani testleri olustulmasi
icin gereken kelime sayisinin azaltilmasini amagladik. Boylece kullanici daha az bilgi sahibi

oldugu alanlardaki kelimeleri daha 6nce 6grenebilsin. ‘k’ degerini 3 olarak aldik.

Embedding modelini se¢erken asagidaki makalelerden faydalandik:

An empirical study of semantic similarity in WordNet and Word2Vec (uno.edu)

Word2Vec vs GloVe - A Comparative Guide to Word Embedding Techniques

(analyticsindiamag.com)

4.2.4. FastText

Calisma mantigi Word2Vec’e ¢ok benzer olmakla beraber diger yontemlerin aksine

yazim hatas1 iceren kelimelerde de ¢alismakta. Ileride igerisinde hatalar bulunabilen OCR
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(optical character recognition) yontemiyle elde edilen pdf dokiimanlari verileriyle iyi
caligmakta. Ancak proje kapsaminda film ve dizi verileriyle ¢alisacagimiz i¢in, bu yontemi

digerlerine kiyasla performans dezavantaji sebebiyle kullanmayacagiz.

425 LSTM
Kelime yakinlig1 bilgisi i¢in Word2Vec’in yeterli oldugunu gordiigimiizden LSTM’e

ihtiya¢ olmadigina karar verdik. Bkz. Overview of LSTMs and " at https://www.cam.ac.uk

4.2.6 Seviye degisimlerini tespit edilmesi

Boyut ve seviye testlerinin ikinci yaygin kullanimi vocabulary size’daki gelismeyi
Olgmektir. Bir testin bu islevini yerine getirebilmesi i¢in kullanicinin sézliik bilgisindeki
anlamli degisiklikler hassas bir sekilde takip edilmeli.

WordBite’a yansimasi: Kullanicinin yeni 6grendigi her kelime takip edilerek vocabulary-
size puaninda gerekli glincellestirmeler yapilir, bu sayede maksimum hassasiyet saglanir.
Yani kullanici her yeni kelime 6grenme akigina girdiginde vocabulary-size puani dogrulugu

artar.

4.2.77 Hedef Belirleme

Vocabulary size ve seviye tespitinde bir diger 6nemli amag dgrencilerin 6grenmeleri igin
hedefler belirlemelerine yardime1 olmaktir.

Amag, 6grencilerin hedef belirlemelerine yardimci olmak oldugunda, hangi yiiksek
frekansh kelimelerin bilinmedigini belirleyebilmek 6nemlidir. Bu noktada da 6l¢iit olarak
sikligr kullanmak yerine, 6grenme ihtiyacina gore o6zel bir kelime grubuna odaklanmak
verimli olabilir.

Bkz: Stoeckel, Tim & McLean, Stuart & Nation, Paul. (2020)

4.2.8 Testlerdeki sorunlar

Testlerdeki dogrulugu etkileyebilecek 3 parametre var, bunlar; madde formati, kelime

gruplarmin gruplama ilkeleri ve sorulacak kelime sayisidir.

Biz uygulama kapsaminda test basina sabit 20 kelime kullanmay1 uygun gordiik. Kelime

gruplarinin gruplamasini ise medyada gecme sirasi olarak uyguladik.
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Orta-Frekans Seviyesi Ornek Kelimeler

3,001-4,000 Academic, consist, exploit, rapid, vocabulary
4,001-5,000 Agricultural, contemporary, dense, insight, particle
5,001-6,000 Cumulative, default, penguin, rigorous, schoolchildren
6,001-7,000 Axis, comprehension, peripheral, sinister, taper
7,001-8,000 Authentic, conversely, latitude, mediation, undergraduate
8,001-9,000 Anthropology, fruitful, hypothesis, semester, virulent

Tablo: Farkli 1,000 orta-frekans seviyelerinden 6rnek kelimeler

(Kaynak: 6,000-7,000 word families for spoken discourse and 8,000-9,000 for written

discourse)
van Zeeland & Schmitt (Reference van Zeeland and Schmitt, 2012). Nation (Reference
Nation, 2006)

Amacimiz kullanicinin izlemek istedigi icerigi anlamasini saglamak olsa da o dilde yeterli

olduguna kanaat getirmek i¢in 6000-9000 aras1 kelimeyi yeterli kabul edecegiz.

4.3.Backend

Bir sanat¢i listesi olusturduk ve bu sanat¢ilarin en popiiler sarki s6zlerini, albiim kapak
fotograflarin1 Genius API aracilifiyla isleyip firebase veritabanina mobil uygulamanin

okuyacagi formatta otomatik olarak kaydeden bir sistem gelistirdik.
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filter_out_stopwords( )
custom_stopwords ["something™, "ourselves”, "hers”, "between"”, "yourself"”, "but", "again", "the

stop_words ("english”

[lemma lemma lemmas lemma stop_words]

extract_lemmas(

text = text QO
word_tokens

words ( )
print(len ' words in the media."')

lemmas

dictionary_validation( "wordnet™)
in_dictionary Q0
not_in_dictionary @)

dictionary "wordnet™:
word words:
wordnet
not_in_dictionary

in_dictionary

dictionary "webster”:
webster_dictionary is_in_webster
word words:

Sekil 4.1. Kelime tokenizasyon ve lematizasyon kodlar1
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(

artist_data_to_firebase(
db ('Songs")

artist_list_data_to_dict(

artist_list_data = []

i range(len
artist_list_data
"title’
‘artist_name’
‘madia SA*

Sekil 4.2. Backend’den Firebase’e upload islemleri

4.4.SQL

Backend tizerinde bir SQLite veritabani1 ¢alismaktadir ve sarki s6zlerinden isledigi veri bu
veritabanina yazilir, iligkisel veritabaninda, kullanicit dil seviyeleri - kelime - kelime
anlamlar - kelime ¢evirileri - en yakin kelimeler, kelime basina anlamca en yakin 6 kelime

- sarki - sanatci - sarki s6zii dosya path verileri tutulmaktadir.
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© Yeni Veritabani o Veritabani A

Veritabani Yapisi Veriyi Goriintile

g Tablo Olustur 1 Index Olustur

]Degisikiikleri Kaydet

2 Degisikikleri Geri Al @Proje A [-|Projeyi Kaydet @ VeritabaniEkle I Veritabani Kapat

Pragmalan Dizenle SQL kodunu yirit

lﬁ’] Yazdir

Isim
v || Tablolar (11)
> |[E de
> &l en
v || en_most_similars
[22 word_id
[=) similar_1
(=) similar_2
[=) similar_3
[2) similar_4
[=) similar_5
[=) similar_6
> =l fr
v || media
[22 media_id
[2) media_type
[=) media_name
[=) genius_id
[=) opensubtities_id
[=) imdb_id
v || media_words
b2 media_id
t:\j word_id
> @ ru
v || sqlite_sequence
[=) name
=) seq
tr
v || tr_most_similars
) word_id
[=) similar_1
{;j similar_2
\;\ similar_3
(=) similar_4
[=) similar_5
[=) similar_6
> | ] words
indisler (0)
W Gorintmler (0)
LJ Tetikleyiciler (0)

L

Tip

INTEGER
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT

INTEGER
TEXT
TEXT
INTEGER
INTEGER
INTEGER

INTEGER
INTEGER

INTEGER
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT
TEXT

Sema

CREATE TABLE "de" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "translation" TEXT, FOREIGN KEY("word_id") REFt
CREATE TABLE "en" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "translation" TEXT NOT NULL UNIQUE, PRIMARY K
CREATE TABLE "en_most_similars" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "similar_1" TEXT, "similar_2" TEX1
"word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE

"similar_1" TEXT

"similar_2" TEXT

"similar_3" TEXT

"similar_4" TEXT

"similar_5" TEXT

"similar_6" TEXT

CREATE TABLE "fr" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "translation" TEXT, PRIMARY KEY("word_id") )
CREATE TABLE "media" ( "media_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "media_type" TEXT NOT NULL, "media_name
"media_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE

"media_type" TEXT NOT NULL

"media_name" TEXT NOT NULL

"genius_id" INTEGER DEFAULT NULL UNIQUE

"opensubtitles_id" INTEGER DEFAULT NULL UNIQUE

"imdb_id" INTEGER DEFAULT NULL UNIQUE

CREATE TABLE "media_words" ( "media_id" INTEGER NOT NULL, "word_id" INTEGER NOT NULL, FOREIGN KEY('
"media_id" INTEGER NOT NULL

"word_id" INTEGER NOT NULL

CREATE TABLE "ru" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "translation" INTEGER, PRIMARY KEY("word_id") )
CREATE TABLE sqlite_sequence(name,seq)

"name"

"seq"

CREATE TABLE "tr" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "translation" TEXT, PRIMARY KEY("word_id"), FOR
CREATE TABLE "tr_most_similars" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "similar_1" TEXT, "similar_2" TEXT
"word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE

"similar_1" TEXT

"similar_2" TEXT

"similar_3" TEXT

"similar_4" TEXT

"similar_5" TEXT

"similar_6" TEXT

CREATE TABLE "words" ( "word_id" INTEGER NOT NULL UNIQUE, "frequency" INTEGER DEFAULT NULL, PRIMAR'

Sekil 4.3. SQL veritabam yapisi

Mobil uygulama test talep ettiginde ilgili sarkiyr kullaniciya gore isleyerek response

dondurmektedir.

4.5. Firestore:

Firestore, uygulamamizin hayati verilerini saklayan, dokiiman tabanli NoSQL bir

veritaban1 hizmetidir. Mobil uygulama, kullanicinin ilerlemesine, kisisellestirilmis kelime

listelerine ve oturum bilgilerine iliskin tiim canli verileri Firestore'dan alir. Ogrenme

modiillerinden alinan kullanic1 verileri ve performans istatistikleri bu veritabaninda giivenli

bir sekilde saklanir. Veritabaninin gergek-zamanli senkronizasyon yetenekleri sayesinde,

kullanicilar herhangi bir cihazdan giris yaptiklarinda en giincel verilere aninda erisebilirler.
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Ayrica, Firestore'un giiclii sorgu yetenekleri sayesinde,

filtrelemeleri etkin ve hizli bir sekilde gerceklestirilir.

Cloud Firestore

Data Rules Indexes Usage ¥ Extensions

® > onboardingTest.. > de

uygulama i¢i aramalar ve veri

Panel view Query builder

& More in Google Cloud

= (default) |l onboardingTests = 3 B8 de :
-+ Start collection -+ Add document -+ Start collection
ontentLists i de > -+ Add field
ents : en A1 + 'i' =
onboardingTests > a ‘"zeit" ,~ -i
€ izea € 1 "word’ VA |
Bereens 2 "philosophie’ P |
e 3 ‘“erhabenheit" VA |
4 ‘"trinken’ VA |
s ‘“freund" Vo |
6 "guten morgen’ P |
7 ‘innovation’ VA |
g ‘"philosophie” Vo |
9 ‘allgegenwartigkeit® VA |
2 + B
g "flugzeug" 7 8
1 "demokratie” Ve
© nNatahaca laratian: anr2

Sekil 4.4 Firebase iizerinde seviye belirleme veri yapisi
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& More in Google Cloud v
B IS41Rlav8NYeM5aFzZODWNJWIUow1 :
B ulred5eTNsRaRQACOTWIIBIXT12 :

+ Start collecti -+ Start collection
art collection

Add field
4+ Add field i
enail: *berkbiyikci@gmail.com’ email: "beko757@gmail.com" sting) o W m
isPaymentDone: false isPaymentDone: false (boolean) /' i
languagelevel: ‘2" languagelLevel: "al" (string) /’ i
lastActivity s =
level: 1 (number) [ ]
@ October 20, 2023 at 12:00:00AM UTC+3 & =
name: "Berkay Yiimaz" sting) o B
1 October 21,2023 at 12:00:00 AM UTC+3
. " R . —1
2 October 22, 2023 at 12:00:00AM UTC+3 Aativelanglage: Ir (ting) o W
level: 1 registerDate: October 23,2023 at 5: (timestamp) /’ i
name: “Berk Biyikg!" targetLanguage: "en” (string) ,’ i
neblystanguages "t uid: 'IS41RIav8NYeM5aFZODWNJWIUoW1® (string) »°
promoCodeStatus: false =
words map) + B
registerDate: Qctober 22,2023 at 10:46:15PM UTC+3 —
en aray) + B
targetLanguage: “ep"
et . \ > 14
uid: "ulred5eTNSRaRQACOTWIIBIXT12" gl “friend (sting) o« W
words 1 ‘century’ sting) o W
en 2 ‘"quick® (string) /‘ i -
@ ‘collaborate”
f > izedCo.. > 86g; Yub. & More in Google Cloud v
2 (default) 1B personalizedContents = B 86gxli9aloElYubh4a00Q
=+ Start collection -+ Add document -+ Start collection
contentLists 86gx119aIoE1Yubh408Q > + Add field
contents XFLibN6falyJZA3a3fn7 language: *en®
onboardingTests lastLessonIndex: Q
personalizedContents > lessons
screens =
users status: false
words
(]

description: “is a vehicle”

examples
@ "my favaotie car brand is ferrari"
1 “this caris red”

imageurl:

name: “car"
soundUrl:
translations

de: "carustahle”

tri ‘araba"

Sekil 4.5. Firebase Kullanic1 Modeli ve Seviye Belirleme Testi Yapisi
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Cloud Firestore

Data Rules Indexes Usage ¥ Extensions
Panel view Query builder
M > contentlists > 3 & More in Google Cloud
2 (defau |l contentLists = 3 8 s
-+ Start collection + Add document -+ Start collection
{ contentLists > : 3 > + Add field
- 8 44uas13 Vs . .
- 9 "2066849 VA |
- . . ListId: "3 V|
e Lon2 L - e: "song' VAR |
e + ®
N + ®
2 tistName: "Kenan [ VA |
; tentId: "207176€ VA |
1tentType: "song’ P |
ifficultyLevel A
imageUrl: "httpsy//im P |
jage: "tr" VA |
e Ve |
title: "Gakkidi VA B

Sekil 4.6. Firebase Kullanic1 Veri Modeli
4.6 Mobil Istemci:

Mobil istemci, uygulamanin kullanici tarafi etkilesimlerini yonetir ve kullanic
deneyimini en st diizeye ¢ikarir. Flutter ile gelistirilen bu kisim, kullanicilarin uygulama
icindeki sarki listelerine erisimini, kelime testlerini ve diger oOzellestirilmis 6grenme
aktivitelerini kolaylastirir. Mobil istemci ayrica, kullaniciya o6zel etkilesimli egitim
modiillerini ve 6grenme araclarini sunarak, kelime 6grenimi siirecini daha verimli ve keyifli
hale getirir. Uygulama ici testler ve quizler, kullanicilarin 6grendikleri kelimeleri
pekistirmelerine olanak tanirken, arayiiz tasarimi kullanic1 dostu ve sezgisel bir deneyim
saglamak iizere 6zenle hazirlanmistir. Her 6ge, uygulama igerisinde kullanicinin dil 6grenme

yolculugunu destekleyecek sekilde diisiinlilmiis ve entegre edilmistir.
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Lyrics
Downloader
Word
Extraction

Word Similar words Definition -
= = e Media Data
Frequencies with GloVe model Dictionary

Firestore

User
Data

Measure Pick Words For Filter Out
User Level User Predicteds )
Test Data
Create
Test Data

Test
Request

Sekil 4.7. Uygulama Veri Akis Semasi

5. UYGULAMA
5.1. Mobil Uygulama Arayiizii

Mobil uygulama arayliziimiiz, kullanic1 dostu, sezgisel ve erisilebilir olacak sekilde
tasarlandi. Arayiiz, kullanicilarin uygulamamizi kolayca navige etmeleri ve istedikleri
islemleri sorunsuz bir sekilde gerceklestirebilmeleri i¢in minimalist bir yaklagimla
olusturuldu. Bu kisimda, mobil uygulama arayiiziiniin ozelliklerine, tasarimina ve

kullanici etkilesimine odaklandik.
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Arayliz tasariminda, genel kullanic1 deneyimi ilkeleri goz 6niinde bulundurularak renk
paleti, yazi tipi secimi ve buton yerlesimleri optimize edildi. Ana sayfada, kullanicilarin
¢ogu zaman gecirecegi boliimlere hizli erisim saglanacak sekilde en 6nemli 6zellikler 6n

plana ¢ikarildi.

Uygulamanin temel 6zelliklerinden biri olan kelime 6grenme ve pratik yapma boliimleri,
interaktif ve kullaniciya geri bildirim saglayacak sekilde tasarlandi. Kullanicilarin
O0grenme siireclerini takip edebilmeleri i¢in ilerleme gostergeleri ve Ozellestirilebilir

hatirlaticilar eklendi.

9:41 wll T -
@ Hosgeldin, Berk @
i =]

SPIRAL 6

Mikemmel gidiyorsun,
hizini korumaya devam
et

>

12 35 1569

Popiiler sarkilar

Do It Right
Martin Solveig

Undress Rehea..
Martin Solveig

Sekil 5.1 Uygulama Anasayfasi

5.2. Kelime Listesi Secimi

Uygulamadaki kelime listesi se¢imi, kullanicilarm dil 6grenme deneyimlerini
kisisellestirme ve kendi ihtiyag¢larina uygun hale getirme siirecidir. Bu asama, kullanicinin

seviyesini, ilgi alanlarim1 ve 6grenme hedeflerini temel alir. Uygulama, genis bir medya

23



veritabanini kullanarak kullanicinin tercihlerine en uygun igerikleri 6nerir ve bu igeriklerden

derlenen kelimelerle kisisellestirilmis listeler olusturur.

Kullanicilar, arzu ettikleri tiirde medya (dizi, film, miizik, YouTube videosu veya kitap)
tizerinden ilerleyerek, ogrenmek istedikleri kelimeleri segerler. Uygulama, segilen
kelimelerin sikligii ve kullanim alanlarii analiz ederek, 6§renme siirecinin verimliligini
artirmak adina en 6nemli kelimeleri belirler. Bu siirecte, makine 6grenimi algoritmalari
kullanicilarin  daha Once maruz kaldiklart ve muhtemelen Ogrendikleri kelimeleri

filtreleyerek, 6grenme siirecini daha da kisisellestirir.

Kelime gruplan TUMUnG gér

Ev TOEFL IELTS

20 yeni kelime 100 yeni kelime 120 yeni kelime

Doga
20 yeni kelime

g

Popliler sarkilar

TUminG gor

The Smuflers 2

Last Night

Onerilen videolar Témng gor

The Greatest Film Edit With Your.. Shape Of You
E£DX LONDON HOW TO CREW DANCE LONDON
i .J‘ A » Toid

e 9 SHARE-OF Y0U
-\ 7

/"

- peg t

Sekil 5.2 Kelime Listeleri
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5.3 Kelimeleri Ogrenme Asamasi

"Kelimeleri Ogrenme Asamas1", uygulamanin interaktif dgrenme modiillerini ve
tekniklerini icerir. Bu asama, kullanicinin kelimeleri gorsel ve isitsel materyallerle
Ogrenmesini, hafizasina almasini ve uzun vadede hatirlamasini1 amaclar. Uygulama, birden
fazla duyu organini kullanarak 6grenme siirecini giiglendirir ve recall yontemleriyle bilginin

hafizadan etkin bir sekilde geri ¢agrilmasini saglar.

Kelimelerle ilgili ¢esitli egzersizler, kullanicinin bilgiyi aktif bir sekilde kullanmasini ve
pekistirmesini tesvik eder. Klasik sinavlardan coktan se¢meli testlere, resimli tahmin
oyunlarindan telaffuz ve geviri pratiklerine kadar genis bir yelpazede etkinlik sunar. Ayrica,
Spaced Repetition Systems (SRS) teknolojisi kullanarak, 6grenilen kelimelerin tekrarini
optimize eder ve bdylece kelimelerin hafizada kaliciligini maksimize eder. Kullanicilarin
geri bildirimleri ile siirekli giincellenen bu sistem, her kullanici i¢in en etkili 6grenme yol

haritasini olusturur.

(9:41 ol = } f 9:41 ol = n

vaxX vaX
*))) L D)

asi
Definition: a colloquialism meaning
@ either vaccine or vaccinationas a
noun and vaccinate as a verb.

Ex: 80% of the population are now
fully vaxxed.

Tamam, anladim Tamam, anladim

\_ AR J

Sekil 5.3. Ogrenme Ekranlar
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f 9:41 atl = -N ( 9:41 ol = -\

Tercumeyi secgin Gorseldeki kelimeyi secin

rosemary
e

Definition: a fragrant shrubby
Mediterranean mint having
grayish-green needlelike leaves
used as a seasoning

Ex: The recipe calls for a
tablespoon of rosemary.

maydanoz rain
adacayi umbrella
biberiye cloud
kekik lightning
. O\ S

Sekil 5.4. Ogrenme Ekranlari 2

6. SONUC VE DEGERLENDIRME

Projenin gergeklestirilmesiyle, kelime 6grenimine yonelik olarak gelistirilen vocabulary
uygulamasi, dil ediniminde karsilagilan zorluklarin {istesinden gelmek igin Ogrenicilere
yenilikg¢i bir destek sunmustur. Dil 6grenirken karsilasilan en biiyiik engellerden biri olan
genis ve etkili bir kelime dagarcigina ulagma siireci, uygulama vasitasiyla kolaylastirilmistir.
Ogrencilerin ihtiya¢ duyduklar1 ve kullanim sikliklarina gore dnem tasiyan kelimeleri etkin
bir sekilde 6grenmeleri ve bu bilgiyi pratik kullanimlarla pekistirmeleri hedeflenmistir.

Uygulamanin tasarimi ve kullanimi, 6grenicilerin dil seviyeleri ve dgrenme hedefleri
dogrultusunda kisisellestirilmistir. Uygulama, her bir kullaniciya uygun bir 6grenme yolu
sunarak, kelime 6grenim siirecini daha verimli hale getirmek icin kisisel ilerleme izleme ve
uyarlanabilir 6grenme teknikleri saglamistir. Uygulamada yer alan etkilesimli alistirmalar
ve testler ile kelime dagarciginin pekistirilmesi, hafiza teknikleri ile desteklenmistir.

Yapilan uygulama testleri ve kullanici geri bildirimleri, uygulamanin etkinligini ve

kullanici memnuniyetini ortaya koymustur. Ogreniciler, uygulamanin kapsamli kelime
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listeleri, gergekei kullanim 6rnekleri ve 6grenmeyi tesvik eden interaktif unsurlari sayesinde,
O0grenme siirecinde daha motive olduklarin1 ve kelime dagarciklarinin genisledigini
belirtmislerdir.

Uygulamanin basarisi, yalnizca teknolojik yeniliklerin ve egitim materyallerinin
kalitesinin bir sonucu degildir; ayn1 zamanda, 6grenicilerin bireysel ihtiyaglarini anlama ve
bu ihtiyaglara uygun ¢ozlimler gelistirme anlayisinin bir gostergesidir. Geleneksel ezber
yontemlerine kiyasla ¢ok daha interaktif ve kisiye 6zgii bir 6grenme deneyimi sunarak, dil
O0grenim stireglerinde devrim niteliginde bir adim atilmistir.

Sonug olarak, vocabulary uygulamasi, kullanici dostu bir arayiiz ve etkilesimli 6grenme
materyalleri ile kelime Ogrenim siirecini derinlemesine destekleyen, kullanicilarin dil
becerilerini gelistirmelerine yardimci olan ve 6zellikle kelime dagarcigi konusunda kapsamli

bir kaynak sunan bir proje olmasini hedefledik.
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